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RESUMO:

Esta pesquisa procurou analisar o sentido de p¥aced (causalidade) entre os pregos dos
produtores de cacau do Estado do Para, Bahia prdgss internacionais da Bolsa de Nova
lorque, por meio do teste de causalidade de Graf@gemunicipios definidos para o estudo
foram Altamira, Alenquer, Cameta, Castanhal, ItzatuRurdpolis, Santa Isabel e Tomé-Acu,
no Par4, llhéus, na Bahia, e o mercado internakite@esentado pela Bolsa de Nova lorque.
Para evitar relacbes espdurias, realizaram-se tesstéF, PP, com objetivo de detectar a
presenca de raiz unitaria, o que foi confirmadortdPo, procedeu-se as diferencas para
tornar as séries estacionarias. Os resultados osbtidostram que existe precedéncia
(causalidade) entre os precos dos municipios adalkse a Bolsa de Nova lorque, com
predominéncia de relagbes unidirecionais da Boesa@dva lorque para 0os municipios do
Estado do Para e da Bahia. A causalidade, em neigiginal, foi estimada, visando verificar a
predominancia no fluxo de informagdes. Os resuftaddicam uma causalidade unidirecional
a partir do municipio de Ilhéus para oito municépprodutores de cacau e uma causalidade
bidirecional com o municipio de Tomeé-Acu. A Bolsaldova lorque aparece como centro de
convergéncia das informacdes e importante formadergreco, indicando, portanto, uma
relacdo predominante unidirecional, sendo que esosrrumam da Bolsa de Nova lorque
para as demais regides.

Palavras-chave:Preco cacau, causalidade, Para, Bahia, Bolsa de Noyue.



ABSTRACT:

This research sought to examine the meaning oedmwe ( causality ) between the prices of
cocoa farmers in the state of Pard , Bahia andnati®nal prices of the New York Stock
Exchange , by the Granger causality test . The opalities were defined for the study
Altamira , Swindon, Cameta , Castlebay , ItaituBairdpolis , Santa Isabel and Thomas -Acu
, Para , llheus , Bahia , and the internationalketay represented by the New York Stock
Exchange . To avoid spurious relations , there wweses ADF , PP , in order to detect the
presence of a unit root , which was confirmed .réfaee , we proceeded to the differences to
make stationary series . The results show thaetlseprecedence ( causality ) between the
prices of the municipalities analyzed and New Y8t&ck Exchange , with a predominance of
unidirectional relations of New York Stock Excharfigethe municipalities of Para and Bahia
. Causality , at the regional level was estimatednder to verify the predominance in the
information flow . The results indicate a unidiieaal causality from the city of llheus to
eight counties cocoa farmers and a bidirectionakality with the city of Tome -Acu . The
New York Stock Exchange appears as a center ofetgeuce of information and important
formative price , thus indicating a predominantiydirectional relationship , and that prices
are heading the New York Stock Exchange to otlgaons .

Keywords : Price cocoa, causality , Para , BahiaNew York Stock Exchange.

1 Introducéo

Em termos regionais, a atividade agricola, alémalosorcdo de muitos empregos,
exerce um relevante papel como fonte de arrecadd&ampostos e se destaca como uma
importante parcela na participacao no agribusimeswdial.

Segundo Alves (1996), a falta de politicas agr@propriadas, a inexisténcia de
maiores incentivos a producdo agricola, a inef@&mo sistema de comercializacdo no
sentido de maior participagédo do produtor no pregal da sua mercadoria, entre outros
fatores, podem contribuir para uma renda instaust@rta, em nivel de produtor rural.

Um dos produtos mais tradicionais da agricultuesieira € o cacau, que, ao longo
das décadas de 60, 70 e 80 do século passadogsiomagdo pelo PROCACAU, contribuiu
para a obtengdo de divisas internacionais. Poodatto, a cacauicultura é uma atividade
peculiar que absorve e utiliza méo-de-obra intenses que, portanto, emprega e fixa o
homem no campo, dadas as suas caracteristicastipasduTodavia, nas Ultimas duas
décadas, o0 pais deixou de ser um dos principaisrexjpres de cacau para passar a ser
importador de cerca de 150 mil toneladas/ano.

O preco do cacau, como todascasnmoditiesé definido na Bolsa de Coffee, Sugar,
Cocoa Exchange (CSCE) de Nova lorque e na BolsBH ke Londres. Tal preco é formado
pela oferta e demanda do produto, com a influéhasaagentes que negociam na Bolsa, como
os hedgers, os especuladores, os fundos de pensdaralos de investimento.

Amin (1994), estudando os obstaculos a compet#ted da cacauicultura da
Amazonia no mercado internacional, confirma a gearguantidade de agentes que
influenciam o preco final pago ao produtor, gerarafsim, uma perda anual significativa na
receita do produtor devido ao elevado numero dentageque atuam no processo de
comercializacao do cacau.

Julgou-se necessério, portanto, conhecer o sewtid® fluxo da informagcédo na
determinacdo dos prec¢os entre os principais muaggnvolvidos na producao de cacau nos
Estados do Para e Bahia e na Bolsa de Nova looggee permite identificar a causalidade
(precedéncia) dos precos. A partir da analise dsati@ade pode-se inferir sobre a relacéo de



causa e efeito, ou seja, sobre a precedéncia tampotre as variaveis, detectando,
estatisticamente, a direcdo de causalidade, qubhodwer, temporariamente, uma relacéo
entre as duas variaveis.

2 Material e Método
2.1 Fonte dos Dados

Os dados séo de fontes secundarias referentesexms pnensais de cacau. As séries
de precos utilizadas séo coletadas e divulgadas jeskritérios da CEPLAC em Belém e na
Bahia. Todas as séries de preco foram expressagolm e deflacionadas pelo indice de
preco do atacado dos Estados Unidos (IPA/USA), lbase no ano de 2001, e logaritmizadas.

Em virtude de os escritérios regionais da CEPLAG, Bstado do Para, néo
disponibilizarem, para o periodo de 1984 a 2004dados dos precos de cacau para 0S
municipios de Medicilandia, Uruara e Brasil Novssume-se que 0s precos do municipio de
Altamira, considerado um importante centro de corabracdo de cacau na regido, sao
representativos de todo o eixo da transamazoninde cestdo localizados importantes
produtores de cacau do Estado. O mercado de llh#urs,ser o principal centro de
comercializacdo de cacau, no pais, completa o gfapounicipios que serdo considerados no
estudo.

Os precos internacionais de cacau foram coletadosBolsa de Nova lorque
(NYBOT), que cota diariamente os pre¢os de caféawaacicar e suco de laranja. Todos 0s
precos de cacau foram transformados em médias meregaesentando, assim, uma série de
252 observacoes.

2.2 Metodologia

Para atender aos objetivos da pesquisa, é necegs@&rum conjunto de métodos seja
aplicado. Inicialmente, para verificar a estaci@dade das séries mensais dos pregos de
cacau dos municipios selecionados e da Bolsa da Mogue (CSCE), sédo aplicados os testes
de raiz unitaria. Para este fim, sdo utilizadosesses propostos por Dickey e Fuller (1979,
1981) e Phillips-Perron (1988). O conceito de degracdo entre as séries, Como proposto
por Granger (1981), sera verificado por meio dotodes de Johansen (1988, 1991, 1995) e
de Engle e Granger (1987), entre outros. Essesdogtepresentam a base teorica para
estimar e identificar as relacbes de equilibricoagb prazo entre as séries estacionarias
integradas, assim como a transmissao gradual dteajicurto prazo. Como a presencga de co-
integracdo nao explica a direcdo de causalidade astséries, € necessario verificar o sentido
da causalidade usando-se o método proposto pog&réin69).

2.2.1 Testes de Dickey-Fuller Aumentado (ADF)



No caso de Y seguir um processo auto-regressivo de ordp[rAR(p)], p>1, é
necessario utilizar o teste Dickey-Fuller Aument&dbDF).
Suponha que Ssiga um processo auto-regressivo de orgeAssim:
Yo=Yt Pt t oY, T E 1)
Com algumas transformacdes € possivel represdntda (seguinte forma:

p-1
AYt = mt—l + zaiAYt—i t & (2)
i=1
em que:
p

6=>p -1

i=1

p
5i :_Zp,‘

j=i+l
O teste ADF consiste na estimacdo da equacdod2Mimimos Quadrados Ordinarios. As
hipoteses do teste sdo as seguintes:

Ho: g =0
Ha: 6 <0
A nao-rejeicdo da hipétese nula indica presencangie raiz unitaria na série.YNa
realidade, a equacdo (2) indica o modelo mais sisppbem constante e sem termo de
tendéncia. As outras especificacdes possiveis sao:

p-1
AY, =a+ 6+ Y SAY, +& 3)

i=1

p-1
AY, =a+ B+, + Y SAY  +&5  (4)
i=1
Portanto, para cada especificacdo deve-se calowalor da estatisticarelativo a
hip6tese nula e comparar com o valor critico datissica tabulada por Dickey-Fuller (1979).

As estatisticag,7 er, correspondem ao tedtpara a estimativa do coeficiente da variavel Y

1 Sob H nas equacdes (2) (3) e (4) respectivamente. Aiésodpodem-se realizar os testes
conjuntos e os testes de significancia sobre asoedeterministicos.

Existem diversos métodos para determinar o numerodefasagens adequado;
entretanto, nenhum deles é isoladamente supersodemais. Este estudo trabalhara com os
dois métodos mais utilizados na determinacdo ddasalgens: os critérios de Akaike
Information Criterion (AIC) e o Schwarz Informati@riterion (SIC).

2.2.2 Teste de Phillips-Perron (PP)

Outro teste de raiz unitaria € o chamado testdip#hPerron (PP), cuja diferenca
principal em relacdo ao teste anterior € o fatquieele pode ser feito sem a pressuposicéo de
que o residuce, possui o comportamento de um ruido branco. A elifgs € que Phillips e



Perron propdem uma correcdo das estatidticalsuladas, levando em consideracao o fato de
que os residuos podem ser autocorrelacionados esespar heterocedasticidade. Dessa
forma, o teste PP calcula ureatatistica zpara a realizacdo do teste de raiz unitaria tendo
como “ponto de partida” a estatisttodo teste DF. Os valores criticos do teste PP, jau a&
valorest sdo os mesmos tabelados pelas simulacdes de Ekcliey, podendo ser usados
também os valores criticos de Mackinnon (ENDERS5).9

Segundo Santana (2003), o teste PP propfe pargica@rautocorrelacdo de alta
ordem um método ndo paramétrico. Em se tratandondeodelo auto-regressivo de primeira
ordem, o teste é realizado com base na seguinessEp:

A>(t =a+ l@(t—l + gt (5)
sendo que a estatisticpode ser escrita como em (6):
_ o, (7 -4,)Ts,
ty = (6)
17 200
em que:
a .
o = +2 :I_—L )
¢0 ;( q+1 j
1 T
[ — EE. »
¢J T t:]Z+1 t&t-1
onde:

g € o numero de defasagem;

t, € a estatistica t do parameijfq

S, € 0 desvio padréo do paramefso

o € 0 desvio padrao da regressao.

Para o caso de uma série integrada de ordem I(ﬁ)l, a regressao é escrita da
seguinte maneira:

X, =a+ DX, +¢& (7)

Assim, esses testes de raiz unitaria sao utilizagdoa que se possa identificar a
estacionariedade de séries temporais; neste caspregos de cacau. Como mencionado
anteriormente, caso uma série seja estacionarpgssivel realizar inferéncias sobre seu
comportamento de longo prazo, ou seja, sobre @psocestocastico do qual a série temporal
foi extraida.

3 Modelo Analitico

O modelo de correcao de erros, como especificadoegaacdes (8) e (9), permite
verificar o nivel de relagéo causal existente eogrenercados regionais do Estado do Para, do
Estado da Bahia e da Bolsa de Mercadorias e Futiegrdsva lorque (CSCE). Para atender a
esse objetivo, seréo usadas as séries temporaegs mensais de cacau, contemplando o
periodo de 1984 a 2004.



Quando duas variaveid e p' sdo co-integradas, o modelo de corregdo de erros,
em sua forma mais geral, pode ser expresso daegouaneira:

Api=a,+>a Apl +D B AP, +KEC, + 4 (8)
k=1 k=1

Apl=g+>agip, +D3Ap, +yEC, +v, (9
k=1 k=1

ondek representa as defasageAsséo as primeiras diferenggs,e v, so erros aleatorios, e

o termo de correcdo de erro € representado pealp EC

O modelo bivariado, expresso em logaritmos, quenasa direcdo da transmissao de
precos entre 0 mercado regionak)(B o mercado internacional;YPem sua forma reduzida
com o0 mecanismo de correcao de erros, pode seidtetia seguinte forma:

m k
AlogP:, = a + Z,Bi AlogPR; , + ZJJ. Alog R, + ¥z EC,+ 4 (10)
i=1 j=1

m k
AlogR, =a, + > 3 AlogR; + > 3, Alog R, + ), EC+ v, (11)
i=1 i=1
onde:
P;. representa o prego de cacau, no peripdo mercado regionaj

R, representa o preco internacional de cacau, nodetida Bolsa de Mercadorias e

Futuros de Nova lorque (CSCE);
Z representa os mercados regionais do Estado dceRir Estado da Bahia=1,....8;
i ej representam o numero de defasagens;

A Py, diferenca dos precos de cacau, no peripdo mercado regionaj
A R, diferenca dos precos de cacau, no perfpda Bolsa de Mercadorias e Futuros

de Nova lorque (CSCE);
EC_, € otermo de correcéo de erros;

ag, Ay, B, J;,Vr, ¥, coeficientes a serem estimados;
M. e, erros aleatorios.

Com base nas equacdes (10) e (11) é possivelfidant presenca de causalidade de
Granger, assim como a velocidade do processo deaajanto de curto prazo que ocorre nas
séries dos precos mensais de cacau.

A partir do teste de causalidade sera possivehéamidentificar até que ponto a atual
estrutura regional de comercializagdo de cacaukEstado do Pard, caracterizada por um
grande numero de intermediarios, compromete o wiwehtegracdo competitiva no mercado
regional e internacional de cacau.

3.1 Causalidade de Granger

Com relacdo acsentido da causalidade entre precos agricolas, stigenutores
consideram que este seja dos precos de comprapgaecos de venda (do produtor para o
varejista), entretanto, outros consideram que ac&el ocorra dos precos de venda para os
precos de compra, devido a influéncia do consumiéar outro lado, ha aqueles que
acreditam que o sentido da causalidade deva séadtesempiricamente, devido a
possibilidade de mudanca no sentido de causaliéatie® periodos de tempo, ja que a



estrutura dos mercados pode variar, assim como esamsmos de intervencao
governamental (AGUIAR, 1990).

Observado o comportamento das séries, 0 passmteguipor meio do teste empirico
de causalidade, analisar o sentido de causa @ e&feite 0s precos nos diversos niveis de
mercado.

Para o procedimento do sentido de causalidadeutibzado o teste estatistico
desenvolvido por Granger (1969). O procedimenteibase no fato de que a causalidade
entre duas variaveis econdmicas ocorre se, e sersenvalores correntes e passados de uma
variavel ajudarem na previsao de outra.

Suponham-se duas séries de tepdmoy. O teste de Granger admite que a informacéo
relevante para a predicdo das respectivas varidvei¥ esteja contida apenas nas séries de
tempo dessas duas variaveis. Dessa forma, uma d#riempo estacionarid causa, no
sentido de Granger, outra série estacionafjase melhores predicdes estaticamente
significativas deY puderem ser obtidas ao incluir valores defasadosX chos valores
defasados d&. Embora “previsibilidade de Granger” seja um termais preciso do que
“causalidade de Granger”, este ultimo foi incorpgorao jargdo da econometria (STOCK &
WATSON, 2004).

Para testar sX causayY, procede-se da seguinte maneira. Primeiramerds-se a
hipétese nula de queX'ndo caus&™”, como a estimativa de duas regressdes; uma itaestr
outra restrita:

Regressdo irrestritaY, = > aY,_ + > BX, +& (12)
i=1 i=1
Regressdo restrita Y, = > a Y, + &, (13)

i=1
em que os termos de erg e &, S&0 ndo-autocorrelacionadosnaepresenta o numero de

defasagens. Usa-se a soma dos quadrados dos sesielumada regressédo para calcular a
estatisticd e testar se o grupo de coeficient&s £o,.....Om € significativamente diferente de
zero. Em caso afirmativo, pode-se rejeitar a hggte queX ndo causa™”.

No segundo momento, testa-se a hipdtese nMlando causa X’ pelo mesmo
procedimento das regressdes ja mencionada antentmmas trocando de lugécomY e
testando se os valores defasado¥ d@o significativamente diferentes de zero. Parmaf
queX causaY, rejeita-se a hipotese de querido causd” e aceita-se a hipotes¥ hao causa
X" (ENDERS, 1995; PINDYCK & RUBINFELD, 2004)

A equacéo (12) postula que valores correnteX dstejam relacionados com valores
passados do proprd, assim como com os valores defasado¥,d=a equacao (13) postula
um comportamento analogo para a variddbe maneira geral, desde que o futuro ndo possa
predizer o passado, se a varidetausasse a variav¥| entdo mudancas ek deveriam
preceder, temporariamente, mudancasrem

4 Analise dos Resultados
4.1 Andlise Gréafica

A partir da analise gréafica das séries de precosadau dos municipios selecionados
dos Estados do Para e Bahia e da Bolsa de Novaeloapservam-se, na Figura 1, cinco
periodos distintos de comportamento das sédegrimeiro periodo, que vai de 1984 a 1993,
0s precos de cacau dos municipios do Para e llimeu8ahia, apresentam uma tendéncia
decrescente, acompanhando a Bolsa de Nova lorgum Segundo periodo, que vai de 1990
a 1994, os precgos de cacau apresentam uma cetbdidatie. No terceiro periodo, que inicia



em 1995, os precos tornam-se mais homogéneosnéaiaumento até 1998 e uma trajetoria
decrescente que perdura até 2002. O quinto peripgocomeca em meados de 2003, mostra
uma diferenca muito pequena entre os precos daaBidsNova lorque e 0os municipios
selecionados, atingindo niveis muito proximos aigados em 1996, em torno de US$
1000 dolares a tonelada.

3500
30004
2500
20004
1500 Mk
1000-
500-
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84 86 88 90 92 94 96 98 00 02 04
— ALENQUER — [TAITUBA — ILHEUS
— ALTAMRA —— RUROPOLIS — NYFUTURE
— CAMETA — SANTAIZABEL
— CASTANHAL —— TOMEACU

Figura 1. Pregcos mensais de cacau nos mercadostaidoEtio Para, Bahia e Nova lorque
Fonte: Dados da pesquisa.

Uma primeira inspecdo no comportamento das séeiggatos de cacau, na Figura 1,
indica que estas sao nao-estacionarias, ou safaaptesentam pelo menos uma raiz unitaria,
0 que posteriormente sera comprovado por meioagies Dickey-Fuller Aumentado (ADF)

e Phillips e Perron (PP). Caso se confirme a ntaziesariedade, dever-se-a4 proceder as
diferencas para que as séries se tornem estagsn&om esse procedimento, objetiva-se
evitar um relacionamento espurio entre as variaveis

4.2 Resultado dos Testes de Raiz Unitaria

O Quadro 1 mostra os resultados dos testes dan@iia para ADF e PP, em nivel e
primeira diferenca para os municipios dos Estadddcd, Bahia e Bolsa de Nova lorque.
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Quadro 1. Resultados dos testes de raiz unitabé}A& (PP), em nivel e primeira diferenca

para 0s municipios

com intercepto cominte
ADF Def. PP BW ADF |
LAlenquer Em nivel -2,5742 4 -2,913* 7 -2,4726
la dif -9,4126* 3 -15,2901 11 -9,4274*
Altamira Em nive -2,8272 1 -2,521 3 -2,7774
la dif -8,3471* 4 -11,876T 9 -8,4100*
LCameta Em nivel -3,1819** 1 -2,808 4 -3,1372
la dif -9,3308* 2 -11,520T 9 -9,3470*
LCastanhal Em nivel -2,5626 1 -2,414 0 -2,56352
la dif -14,2330* 0 -14,216F 5 -14,2371*
Lltaituba Em nive -2,4172 4 -2,451 8 -2,3188
la dif -9,5117* 3 -13,9821 15 -9,5247*
LRuropolis Em nivel -2,4106 4 -2,668 5 -2,3751
la dif -9,1390* 3 -12,008T 12 -9,1481*
LSanta Izabel Em nivel -2,7150 1 -2,545 6 -2,6740
la dif -8,9993* 3 -13,7787 10 -9,0337*
LTomé Acu Em nive| -2,3068 4 -2,462 2 -2,2577

selecionados no periodo de 1984 a 2004.
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la dif -8,6693* 3 -11,8291 8 -8,7039*
Lilheus Nivel -2,8044 0 -2,763 @ -2,6237
la dif -9,0320* 3 -15,2961 10 -9,1226*
LBolsa de N.Y. Em nivel -2,3239 1 -2,324 0 -2,1468
la dif -14,4151* 0 -14,370t 3 -14,4479*
Valor critico nivel ADF Valor critico 12 dif. Valor critico
e PP ADF e PP nivel ADF e PP
1%| -3,4567 1%| -3,4567 1%
5%| -2,873 5%| -2,873 5%
* significativo a 1%
** significativo a 5%

Fonte: Dados da Pesquisa. Def: n° de defasagepsimira diferenca (ADF-test). BW: n° de
periodos de correlacdo serial (PP-test).

A analise de causalidade exige que as séries gegpsejam estaciondrias. Os testes
utilizados para verificar esses pré-requisitos rfoia Dickey-Fuller Aumentado (ADF) e o
Phillips-Perron (PP). Na aplicacdo dos testes,nousados o Akaike Information Criterion
(AIC) e o Schwarz Information Criterion (SIC), padaterminar a ordem das defasagens
visando eliminar a autocorrelagdo dos residuos speecdficacdo do modelo final. Este
objetivo foi alcancado por meio do usoldg estimation criterioncomo definido no Eviews,
que permite a identificacdo da melhor defasagemdgtermina a menor ordem. Usando-se
esse método e o critério da parcimoénia, foi sefe@o o numero de defasagens como
indicadas pelo critério de AIC. Para o teste da raiitaria, usaram-se o modelo com
intercepto e sem tendéncia e o modelo com intevoemom tendéncia, sendo este 0 que se
conforma melhor ao comportamento das séries depacacau (ENDERS, 1995).

Os resultados do teste ADF, apresentados no Quadrmstraram que as séries sdo
ndo-estacionarias em nivel, indicando a presencaaide unitaria. Portanto, aceita-se a
hipotese nula e rejeita-se a hipdtese alternate/gprésenca de raiz unitaria. Repetiu-se o
ajustamento e aplicou-se novamente o teste ADRaagas diferengcas, mostrando que as
séries sdo todas estacionarias.

Para confirmar a significancia dos resultadosafticado o teste de raiz unitaria de
PP, que corrobora os resultados encontrados par dos testes ADF: as séries em nivel
apresentam raiz unitaria e apos diferencia-lasatoree estacionarias.

4.3 Teste de Causalidade de Granger

Neste item foram analisados os resultados dos steausalidade que utilizam os precos
de cacau dos municipios selecionados nos Estadeerd@ Bahia e da Bolsa de Nova lorque.

E importante observar o nimero de defasagem paplenmentar o teste de
causalidade de Granger. Maddala (1992) sugere glimensdo das defasagens €, em certo
sentido, arbitraria, contudo, existem varios mésoditernativos para determinar o tamanho
otimo de defasagens em um modelo. Gujarati (208@rda que a analise de causalidade é
bastante sensivel ao nimero de defasagens escofi@ddo importante, primeiramente,
identificar o nimero de defasagens e sé entao (eoe® teste de causalidade.

O teste de co-integragcdo dehansen Summanyermitiu estabelecer, por medo
critério de AIC, que o niumero de defasagens maigquatio para o modelo deveria ser igual a
dois. A partir disso, implementou-se o teste desabadade de Granger.
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A relacdo de causalidade entre os precos de cac&istddo do Parad e Bahia com a
Bolsa de Futuros de Nova lorque (CSCE) pode seémada a partir da identificacdo da
existéncia de co-integracéo entre os mercadosgaegucerta forma implica causalidade pelo
menos num sentido. Isto indica que, mesmo os mescagresentando fatores diferenciados
guanto aos custos de transporte e logistica, neiacadodutiva, algum sinal da formacao dos
precos é transmitido entre o mercado futuro e osa@gde producéo.

A identificacdo da causalidade permite inferir obrdinamica da transmissao dos
precos entre os diferentes mercados consideradestndo, assim como o grau de integracao
existente entre os mercados. Duas alternativaautalidade de Granger foram analisadas: os
mercados nacionais em funcéo da Bolsa de Novadogqus mercados paraenses em funcgéo
do mercado de Ilhéus. Pretende-se, assim, verdicével de relacdo ou causalidade existente
entre o mercado regional do Estado do Par4 e oaisl@ancorrentes.

4.3.1 Teste de Causalidade de Granger em Nivehbt®nal

Na Tabela 1, apresentam-se os resultados da dickcteste de Granger aos precos
recebidos pelos produtores de cacau dos EstadBardoe Bahia e 0s precos internacionais
como determinados na Bolsa de Futuros de Novadoujrante o periodo de 1984 a 2004.

Os resultados indicam, de forma conclusiva, a pgzsele causalidade de Granger
unidirecional. As informagbes sobre a situagéormateonal do mercado de cacau, com
relacdo aos precos internacionais, rumam no sedéid@olsa de Nova lorque (CSCE) para os
mercados regionais dos Estados do Para e Bahesulado confirma a pouca expressao que
a producédo de cacau nacional representa dentreedmado internacional.

A intensidade da causalidade ou importancia do awercdentro da atividade
econbmica global pode ser identificada pelo nivelsdynificAncia de cada valor em cada
mercado. O mercado de llhéus, por exemplo, impt@taantro produtor de cacau no pais,
mostra um valor que reflete certa vantagem sobrenexcados paraenses quanto a sua
integracdo ao mercado mundial. Os municipios poydat de Tomé-Acu e Castanhal
mostraram que estar mais proximo dos centros der&qgdo representou uma vantagem
locacional sobre os centros do interior do Estado.

Tabela 1. Teste de cadade de Granger para oS precos
de cacau dos EstadoBald e Bahia e da Bolsa de Futuros
de Nova lorque, 1984084

Causalidade Prob.
Nova lorgut —> Alenquer 0,0000
Alenguer —> Nova lorqut 0,6387
Nova lorqut —> Altamira 0,0000
Altamira —> Nova lorqu 0,7502
Nova lorqut — > Cameta 0,0000
Cameta —> Nova lorgut 0,9816
Nova lorqut —> Castanhal 0,0008
Castanhal —> Nova lorqut 0,4459
Nova lorqut — > Itaituba 0,0000
Itaituba —> Nova lorqut 0,9746
Nova lorqut —> Rurépolis 0,0000
Rurépolis —> Nova lorqut 0,9694
Nova lorqu —> Santa Izabel 0,0000
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Santa Izabel —> Nova lorqut 0,9045
Nova lorqut —> Tome-Acl 0,0000
Tome-Acl — > Nova lorqut 0,4582
Nova lorgut —> Ilhéus 0,0064
llhéus —> Nova lorqut 0,2692

Fonte: Dados da pésay

A concluséo mais importante dos resultados solm@uaalidade dos precos de cacau
refere-se ao impacto que o sentido unidirecionalodamacdo dos precos representa para as
economias das areas produtoras no Estado do RaGuifas anteriores elaboradas por Amin
(1987, 1988) indicaram a significativa participagdos intermediarios na formacdo dos
precos regionais, chegando a representar a margeprodutor apenas 47% do preco do
varejo, neste caso o preco futuro de Nova lorqeepdsquisas mostraram que aquelas areas
produtoras de cacau mais afastadas do centro detaggo de Belém apresentavam uma
desvantagem competitiva em relacédo a municipio©d@astanhal e Tomé-Acu.

4.3.2 Teste de Causalidade de Granger em NivebNaici

Havendo-se identificado que os mercados de cacalcsiados do Para e Bahia e da
Bolsa de Nova lorque estdo integrados e que antias8o de precos que prevalece é do
mercado de Nova lorque para os centros produtéresnveniente, também, conhecer o nivel
de relagdo existente entre os mercados produtereachu do Estado do Paré e do Estado da
Bahia.

Observa-se, na Tabela 2, uma causalidade de Grangérecional na transmissao
dos precos de cacau no sentido do mercado de llpaes sete municipios paraenses
produtores de cacau e uma causalidade de Gramtjexcimnal entre os municipios de Illhéus
e Tomé-Acu. Este resultado ndo surpreende, haja aignportancia que a cultura do cacau
passou a representar na economia de Tomé-Acu, guampartir dos anos setenta, a CEPLAC
iniciou suas atividades no Estado do Para, demdr@rdgrama de incentivos a producéo
nacional, promovidos pelo PROCACAU, visando aunteataroducdo nacional para 700 mil
toneladas e colocar o Brasil como segundo maiatytoo de cacau no mercado internacional.

O fator distancia dos centros de producdo de cpeaa 0s portos de exportacéo
continua evidente para 0s municipios paraensesatd®ide uma estrutura de logistica
deficiente, dificil acesso a informacdes atualizad@ que se relaciona a situacao da oferta e
demanda de cacau e especialmente com relacdo acfonmdos precos, a geracdo de
externalidades positivas, decorrentes da cadetupva de cacau, é praticamente inexistente.

Tabela 2. Teste de causdédie Granger para 0s precos de cacau
dos Estados do Paréa e 8ah984 a 2004.

Causalidade Prob.
Ilhéus —> Alenguer 0,0000
Alenguer —> Nova lorqut 04175
Ilhéus —> Altamira 0,0000
Altamira —> Nova lorqut 0,2085
Ilhéus —> Cameta 0,0000
Cameta —> Nova lorqut 0,3438
Ilhéus —> Castanhal 0,0008
Castanhal —> Nova lorqut 0,2924
Ilhéus —> Itaituba 0,0000
Itaituba —> Nova lorqu 0,7968
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Ilhéus —> Rurépolis 0,0000
Rurépolis —> Nova lorqut 0,6499

lIhéus — Santa Izabel 0,0000
Santa Izabel —> Nova lorqut 0,4132

llhéus —> Tome-Acl 0,0000
Tome-Acl —> Nova lorqut 0,0037 |

Fonte: Dados da pesgui

O principal efeito negativo da direcdo da causdkdaentificada esta associado com
a formacao da renda regional, haja vista a impoiégue a cultura do cacau representa para
a economia do Estado do Para, que ocupa hoje, amnpuoducédo de 32,000 toneladas, o
segundo lugar de maior produtor, atras apenas thmdsla Bahia, historicamente o maior
produtor nacional.

As economias dos municipios de Altamira, Medicilan&rasil Novo e Uruara, entre
outros, localizados na BR-230 (Transamazonica)emidgm basicamente da cultura do cacau.
N&o tendo importante participagdo na formagao dgesos internacionais, eles passam a ser o
que os economistas chamam de meros “tomadoresdespr As economias regionais ficam
ao capricho dos intermediarios, que passam a sésrazadores dos precos”. Neste caso, ndo
s6 os produtores perdem como também o Estado,nsioudi a parcela de arrecadacdo de
impostos decorrente da comercializagéo do cacau.

Os resultados mostram ndo s6 uma completa depaadBrscprodutores paraenses no
comportamento dos precos internacionais como detados na Bolsa de Futuros de Nova
lorgue como também indicam que a maior parte dosiaipios paraenses depende da
formacao e transmisséo dos pre¢os de cacau agmartiercado de llhéus.

Mesmo estando os mercados integrados, as decisSeaggntes que compdem a
cadeia produtiva de cacau, nos diferentes niveistdacdo, sdo definitivas em indicar o
sentido e magnitude das variagcdes dos precos damu cam nivel regional, nacional e
internacional.

5 Concluséao

Com relacéo a transmissao de precos, o teste dalickade de Granger mostrou que
existe uma precedéncia ou causalidade unidirecionadentido da Bolsa de Nova lorque
(CSCE) para os mercados regionais de Alenquermiita Cameta, Castanhal, Itaituba,
Rurdpolis, Santa Isabel e Tomé-Agu, no Par4, elfigas, na Bahia.

A integracéo dos mercados e as relacdes de caalakistentes, como identificadas
no estudo, indicam que a cadeia produtiva de cpasaense, em especial, precisa apenas,
para ser mais competitiva, dentro do ambito daacdels do mercado internacional, da
participacdo mais positiva e efetiva dos 6rgdosrid e estaduais competentes para reduzir
as diferencas geograficas e os fatores estrutai@isogistica precaria que dificultam a
convergéncia espacial dos mercados regionais caermsos internacionais.
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